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Как пользователи видят взаимодействие с Data 
Science?
Генеративные модели

Генерация 
признаков

Сбор 
данных

Обучение 
модели

Внедрение 
модели

Тестирование 
модели

Мониторинг 
качества

Обновление 
модели

Постановка 
задачи

Другие модели

Ready to use!!! ???
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Зачем Data Science нужен бизнесу?

Счастье 
клиентов
Счастье 

акционеров

• Исключение рутины из 
процессов

• Повышение качества 
принятие решений

• Повышение скорости 
принятия решений
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ПОБЕЖДАЕМ РУТИНУ 
И МАСШТАБИРУЕМ ПРОЦЕССЫ

Команда решает более 
интеллектуальные задачи

Рост бизнеса не упирается в 
человеческий капитал

1
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ПОВЫШАЕМ КАЧЕСТВО ПРИНИМАЕМЫХ 
РЕШЕНИЙ

1

2

3

4

Анализируют большее количество 
параметров

Обучаются на большем 
количестве прецедентов

Заточены под решение 
узкопрофильной задачи

Исключается субъективизм в 
принятии решений

5V
Больших
данных

Объем
Volume

Терабайты >>
Эксабайты

Разнообразие
Variety
Текст >> 

изображение,
видео, социальные

отношения

Скорость
Velocity

Загрузка >>
Потоковый

Ценность
Value

Новый? Старый?

Точность
Veracity

Достоверный?
Исходный?
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ПРИНИМАЕМ РЕШЕНИЯ НА НОВОЙ 
СКОРОСТИ

1

2

3

Простота интеграции 
с цифровыми системами

Непрерывность потока 
принятия решений

Скорость ограничивается лишь мощностью 
железа и качеством кода
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О ЧЕМ 
ПОГОВОРИМ 01

02

03

Как данные и 
инфраструктура влияют на 
внедрение ИИ?

Как оценивать целесообразность 
внедрения?

Зачем готовить процессы 
перед внедрениям ИИ?
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О ЧЕМ 
ПОГОВОРИМ 01

02

03

Как данные и 
инфраструктура влияют на 
внедрение ИИ?

Как оценивать целесообразность 
внедрения?

Зачем готовить процессы 
перед внедрениям ИИ?
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Данные – топливо для моделей машинного обучения

Data Scientist

Искуственн
ый 
интеллект

Data
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Правильный выбор источника данных 
– 90% успеха проекта

01
02
03
04 Доступны в промышленном режиме

Коррелируют с целевым событием

Накоплены в достаточном объеме 

Собираются продолжительный период 
времени

11



Готовность инфраструктуры для разработки 
моделей

Достаточно ли мощностей для 
разработки и исполнения 
моделей?
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Готовность инфраструктуры для внедрения 
моделей

• Достаточно ли 
мощностей для 
разработки и 
исполнения моделей?

• Возможна ли 
интеграция модели в 
бизнес-процесс?
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О ЧЕМ 
ПОГОВОРИМ 01

02

03

Как данные и 
инфраструктура влияют на 
внедрение ИИ?

Как оценивать целесообразность 
внедрения?

Зачем готовить процессы 
перед внедрениям ИИ?
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Оценка технической целесообразности

2

Нужен ли ML в этой задаче?
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Оценка технической целесообразности

2

Нужен ли ML в этой задаче?

Нужен ли DL в этой задаче?
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Оценка технической целесообразности
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Нужен ли ML в этой задаче?

Нужен ли DL в этой задаче?

Нужен ли GPT в этой задачи?
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Связь State of The Art решения и типов данных

Табличные 
данные

Градиентный 
бустинг

Картинки Аудио

Текст

Нейронные сети ChatGPT + MidJourney

Генераци
я текста

Генераци
я 
картинок

⊂

⊂
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Стоимость инфраструктуры для Data Science

Градиентный 
бустинг

Нейронные сети

Large Language Model

Число 
параметров, шт

10K

1M

100B

Стоимость 
серверов, ₽

10+М

500+К

100+K
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Оценка экономической целесообразности

2
Разработка

Внедрение

Поддержка

Железо
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Отсутствие аналитики разжигает фантазию 

2

Точки роста продукта без аналитики.

Владелец бизнес-
процессаПроджект менеджер Продакт

 менеджер

… и сжигает время на бессмысленные 
эксперименты 21



О ЧЕМ 
ПОГОВОРИМ 01

02

03

Как данные и 
инфраструктура влияют на 
внедрение ИИ?

Как оценивать целесообразность 
внедрения?

Зачем готовить процессы 
перед внедрениям ИИ?
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КЛЮЧЕВАЯ ТРУДНОСТЬ ЗАДАЧИ ОТТОКА

5

Бизнес: мы знаем как удержать клиента, нужна модель оттока

РеальностьОжидание



СФЕТОФОР ПРОДАЖ

Вероятность продажи Пилотирование светофораПланерка

80%

50%

20%
Продавцы

Продавайте при 
зеленом сигнале 

светофора!

Data 
Scientist

Владелец 
бизнес-
процесс

Продавцы



ТРИ КИТА УСПЕШНОГО ВНЕДРЕНИЯ DATA 
SCIENCE
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Готовность 
инфраструктура 

и интеграции

Готовность 
бизнес-процесса

Экономическая 
целесообразность



ПРИНЯТИЕ РЕШЕНИЙ НА ОСНОВЕ ДАННЫХ
KARPOV.COURSES
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Какие типы задач можно и нельзя решать 
при помощи машинного обучения?

Зачем проводить аб-тесты и мониторить 
качество работы внедренных моделей?

Как устроен жизненный цикл моделей 
машинного обучения?✔

✔

✔

Какое требуется вовлечение владельца 
бизнес процесса?✔



Оставайтесь на связи

Нескучный Data 
Science8912 подписчиков



СПАСИБО! ВОПРОСЫ?


